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ВВЕДЕНИЕ

всекундукаждую,TechBlogблогааналитическогоданнымСогласно

хранятсяинтернетеВ.запросовпоисковыхтысяч40болееделаетсяGoogle

занимаютчастьзначительнуюкоторыхсредиданных,терабайтовмиллионы

статьи,новостные–природыразнойсамойматериалытекстовые

диалоги.лирика,песеннаятексты,научныелитература,художественная

исистематизациисерьёзнойтребуетданныхтекстовыхобъёмТакой

обработкиобластьразвиваетсяактивнопоэтомуобработки,автоматической

важноеЭто).ProcessingLanguageNatural(NLP–языкаестественного

методовразработкойзанимающеесяинтеллекта,искусственногонаправление

языках.естественныхнатекстованализадляалгоритмови

тональностианализинтернете,впоискповсеместно:применяетсяNLP

автоматическоеперевод,машинныйплагиата,обнаружениеотзывов,

являетсяNLPзадачфундаментальныхизОднойреферирование.

кдокументатекстовогоотнесениеавтоматическое–текстовклассификация

жанрампоКлассификациякатегорий.определённыхзаранееизодной

текстапринадлежностьжанроваяпосколькуинтерес,особыйпредставляет

синтаксическуюизложения,способинотематику,еготольконеопределяет

особенности.стилистическиеипрофильпунктуационныйорганизацию,

ипоискасистемахввостребованожанрараспознаваниеАвтоматическое

анализазадачахвбиблиотек,электронныхорганизацииприрекомендаций,

.медиаконтента

наопираютсяклассификациижанровойкподходыТрадиционные

семантическиеисловпредставлениячастотные–признакилексические

дополнениечтопоказывает,исследованийрядтемсВместевекторы.

характеристикамиритмическимииструктурнымиметодовлексических

жанрыкогдаособенноклассификации,качествоулучшитьспособнотекста

Настоящая.изложенияформепоиноматике,тепотольконеразличаются



вкладаизучениюнаправления:этогоименноисследованиюпосвященаработа

жанровойавтоматическойзадачувтекстапризнаковритмических

традиционнымиссочетаниивэффективностиихоценкеиклассификации

методами.лексическими

анализсравнительныйиреализация–работыбакалаврскойЦель

использованиемсжанровразличныхтекстовклассификацииметодов

признаков.ритмических

:задачиследующиеопределилацельПоставленная

жанровклассификациикподходовсуществующихобзорПровести1.

классификации;задачевпризнаковритмическихиспользованиюкитекстов

ихкподходытекстов,предобработкиметодыРассмотреть2.

применяемыеобучения,машинногоалгоритмыипредставлениювекторному

классификации;задачахв

осуществитьжанров,различныхтекстовкорпусыПодготовить3.

жанров;разметку

текста;признаковритмическихнаборформализоватьиОпределить4.

типовтрёхосновенатекстовклассификациимоделиРеализовать5.

корпусе;каждомнаточностьихоценитьипредставлениялексического

кпризнаковритмическихдобавленияотэффектИсследовать6.

результатов;анализсравнительныйпровестиипредставлениямлексическим

ипризнаковритмическихотдельныхважностьПроанализировать7.

жанровойзадачахвприменениюихпорекомендациисформулировать

классификации.

классификацииобластивисследованияосновыМетодологические

Н.Лагутиной,К.работахвпредставленыпризнаковритмическихитекстов

,CortesC.,BreimanL.,ManningC.,MikolovT.такжеаБойчук,Е.Лагутиной,

.VapnikV.

Полученныеработы.бакалаврскойзначимостьПрактическая



признаковритмическихвключениечтодемонстрируют,результаты

особенноклассификации,жанровойсистемпостроенииприцелесообразно

наборРазработанныйразличиями.структурнымивыраженнымисжанровдля

бытьмогутпримененияихметодикаипризнаков,ритмических14из

текстов,обработкиавтоматическойсистемсозданииприиспользованы

.медиаконтентаанализаибиблиотекэлектронныхорганизации

введения,изсостоитработаБакалаврскаяработы.объёмиСтруктура

приложений.4иисточниковиспользованныхсписказаключения,разделов,6

основное–страниц67нихиз,страниц86–работыобъёмОбщий

использованныхсписок,таблицы24ирисунков18включаясодержание,

.наименований20–информацииисточников

РАБОТЫСОДЕРЖАНИЕКРАТКОЕ

источников»«ОбзорразделПервый

жанровойкподходовсуществующиханализуосвящёнП

векторногометодыбазовыеРассматриваютсятекстов.классификации

СистематизируютсяWord2Vec.иTF-IDF,WordsofBagпредставления:

признакистилистическиеиритмическиекоторыхвисследования,

ритмическиечтоПоказано,текстов.классификациидляприменялись

зависящийнеинформации,источникдополнительныйформируютпризнаки

наалгоритмыклассическиетекста:содержаниятематическогоот

точностии)RandomForest(94.8%F-мерыдостигаютпризнакахритмических

чтоУстановлено,(SVM).авторстваверификациипри84–99%

типамибазовымитремяспризнаковритмическихсравнениесистематическое

остаётсякорпусахнесколькихнапредставлениялексического

работы.настоящейвкладопределяетичтомалоизученным,

текстов»классификацииосновы«ТеоретическиеразделВторой

Формализованаработе.вприменяемыхметодов,описаниеодержитС

векторногометодатриОписаныклассификации.текстовойзадача



иTF-IDFметод),BoW(слов»«мешкамодельтекста:представления

сгруппированныхпризнаков,ритмических14изнаборОпределёнWord2Vec.

стандартнаяи(средняяструктурасинтаксическаяаспектам:четырёмпо

лексическиеслова),длинастандартнаяисредняяпредложения,длина

повторов),долясловаря,разнообразия(индексхарактеристики

ивосклицательныхзапятых,(частотыпрофильпунктуационный

(долисоставморфологическийимноготочий)знаков,вопросительных

существительных).иглаголовнаречий,прилагательных,

классификациидляобучениямашинного«МетодыразделТретий

текстов»

классификационныхшестиописаниютеоретическомуосвящёнП

(SVM),векторовопорныхметодарегрессии,логистическойалгоритмов:

классификаторабайесовскогонаивного),ForestRandom(лесаслучайного

ближайшихkметодаидереварешающего),MultinomialNB/GaussianNB(

математическоеприведеныалгоритмакаждогоДля(KNN).соседей

задачамкпримененияособенностииработыпринципобоснование,

непрерывныхдляGaussianNBвыборОбоснованклассификации.текстовой

лексическихчастотныхдляMultinomialNBипризнаковритмических

представлений.

текстовкнижныхкорпусена«КлассификацияразделЧетвёртый

жанров»шести

датасетаизсформированКорпусэксперимент.первыйОписывает

жанров:шестьвключаети)Kaggle(GutenbergProject

,Geography&Travel,Ethics&Philosophy,Poetry,Society/Civilization/Culture

каждыйнатекстов1000около–Animals/Gardening/Nature,General–History

жанровойоднозначнойскнигитольковключалиськорпусВжанр.

включалаПредобработкаязыке.английскомнапринадлежностью

признаков;лексическихдлястоп-словудалениеилемматизацию



помощьюстекстоворигинальныхизизвлекалисьпризнакиритмические

текста.каждогосимволов00020первыхизspaCyбиблиотеки

что51.3%,SVC–результатлучшийпризнакахритмическихНа

науказываетоднако(16.7%),угадываниеслучайноепревышаетсущественно

близкихтематическиразграничениянадёжногодляритмикинедостаточность

F-мера)79%(довсеголучшеклассифицируетсяПоэзияжанров.книжных

Geography&Travelпрофилю.структурномувыраженномублагодаря

ритмическихуровненаCultureиHistoryотнеотличимапрактически

описательно-повествовательномвнаписаныжанратривсепараметров:

признаки:Доминирующиепредложений.длинойсхожейсорегистре

(0.0836);avg_word_length(0.0907),lexical_diversity(0.1088),std_word_length

текстов.книжныхдлялогичночто(0.0165),ellipsisинформативеннаименее

результаты:наилучшиеобеспечилTF-IDFпризнакахлексическихНа

промежуточноезанялWord2Vec81.0%.–LogisticRegression81.3%,–SVC

из-зауступилBoW80.3%),–LogisticRegression80.9%,–(SVCположение

LogisticRegression–(лучшийдокументадлинепонормировкиотсутствия

жанрклассифицируетсявсегоТруднее66.3%).допроселSVC76.4%;

ссразупересекающийсятематически,Society/Civilization/Culture

категориями.соседниминесколькими

картиналексическимиспризнаковритмическихобъединенииПри

TF-IDF):на(+1.19%KNNпоказалприростНаибольшийнеоднородна.

вкластерыжанровыеуплотняетизмеренийритмическихдобавление

MultinomialNBиRandomForestпризнаков.пространстверасширенном

ансамблевыхустойчивостьюобъясняетсячтоухудшаются,незначительно

абсолютныйЛучшийпризнаков.коррелированныхдобавлениюкметодов

81.86%.–ритмика+TF-IDF+SVCкорпусу:порезультат

жанров»пятиизкорпусена«КлассификацияразделПятый

трёмккорпусе:смешанномнаэкспериментвторойредставляетП



)Animals/Gardening/Nature,Ethics&Philosophy,Poetry(жанрамкнижным

статьиэнциклопедическиеиDailyMailCNN/статьиновостныедобавлены

выраженныхструктурноДобавлениекаждый).текстов1000(поВикипедии

информативностьизменяеткардинальножанровнелитературных

–ритмикенатолько81.1%достигаетRandomForestпризнаков:ритмических

текстыновостныеиЭнциклопедическиекорпусе.книжномна51.3%против

верно).(179–180/200безошибочнопрактическиритмикойклассифицируются

эффектположительныйстабильный–результатновыйКлючевой

безмоделейшестьвсеWord2Vec:скомбинированииприритмики

объясняетсяЭтоприрост.неотрицательныйдемонстрируютисключения

Лучшийинформации.структурнойисемантическойортогональностью

информативныйНаиболее97.2%.–RandomForestTF-IDF:нарезультат

(0.1099).std_sentence_lengthкорпусе:данномнапризнак

жанров»трёхизкорпусена«КлассификацияразделШестой

максимальнымискорпусенаэксперименттретийописывает

Cornell(кинодиалогижанрами:междуразличиямиструктурными

,SongsSpotify(500K+песентекстыдокумента),603,CorpusMovie-Dialog

Жанры1000).,WorldtheAroundfromTalesFairy(сказкинародныеи1000)

диалогиорганизации:синтаксическойпоразличаютсяпринципиально

вопросительныхдолейвысокойирепликамикороткимихарактеризуются

–сказкиповторами,иструктуройстрофической–песнипредложений,

конструкциями.формульныминарративными

GaussianNB98.5%,достигаетRandomForestпризнакахритмическихНа

методомлексическимлучшимсРазрыв97.3%.–DecisionTree98.1%,–

RandomForestэтомпринесущественен,статистически98.7%)(SVC+TF-IDF,

наDecisionTreeс.33.91противс1.27быстрее:раз27вобучаетсяритмикена

TF-IDFнаклассификаторжетотпревосходит(97.3%)признакахритмических

(95.4%).BoWи(92.7%)



и(0.2432)std_sentence_lengthпризнаки:Доминирующие

суммарнойполовинупочтидаютвместе(0.2429)avg_sentence_length

третьемнаоказываютсявпервые(0.1612)знакиВопросительныеважности.

отприростНаибольший(0.0840).топ-5ввходитвпервыеellipsisместе,

изодин–+5.37%:DecisionTreeпоказалTF-IDFкритмикидобавления

экспериментам.всемпоприростовкрупнейших

ЗАКЛЮЧЕНИЕ

применимостиисследованиепроведеноработенастоящейВ

поклассификацииавтоматическойзадачевтекстапризнаковритмических

сприродыразличнойкорпусахтрёхнавыполнялисьЭкспериментыжанрам.

типовтрёхиалгоритмовклассификационныхшестииспользованием

Word2Vec.иTF-IDF,BoW–представлениялексического

прямаяустановленнаяявляетсяработырезультатомОсновным

природыотпризнаковритмическихинформативностизависимость

14наисключительноклассификацииТочностьжанров.разграничиваемых

книжныхшестикорпусена51.3%отварьировалапризнакахритмических

полностьюприсказокипесендиалогов,корпусена98.5%дожанров

признакиРитмическиеалгоритмов.ипризнаковнабореидентичном

поразличающиесяжанры,текста:организациюструктурнуюфиксируют

жанры,чемэффективнее,значительноритмикойразделяютсяформе,

тематике.попреимущественноразличающиеся

стабильныйдавалолексическимкпризнаковритмическихДобавление

ивыраженныйНаиболееслучаев.большинствевэффектположительный

достигалприрост–DecisionTreeдлянаблюдалсярезультатвоспроизводимый

ипесендиалогов,корпусенаTF-IDFкритмикидобавлениипри5.37%

типахвсехприикорпусахтрёхвсехнавоспроизводилсяпаттернЭтотсказок.

представления.лексического



оказалисьпризнакиритмическиесказокипесендиалогов,корпусеНа

наRandomForestточности:пометодамилексическимиссопоставимы

у98.7%противс1.27обучениявременипри98.5%достигритмике

различимостиструктурнойдостаточнойПрис.33.91приSVC+TF-IDF

кратноприкачествосопоставимоеобеспечиваетподходритмическийжанров

затратах.вычислительныхменьших

вменялсяхарактеристикритмическихинформативныхнаиболееНабор

длиныпризнакидоминировалижанрахкнижныхнакорпуса:отзависимости

длиныдисперсия–корпусесмешанномнаслов,разнообразияи

длинастандартнаяисредняя–песенидиалоговкорпусенапредложений,

знаков.вопросительныхдолейссовместнопредложения

объёме.полномввыполненызадачипоставленныеобразом,Таким

ритмическихвключенияцелесообразностьподтверждаютРезультаты

качествевтекстовклассификациижанровойсистемывпризнаков

выраженнымисжанровдляособеннометодам,лексическимкдополнения

могутработыдальнейшейНаправлениямиразличиями.структурными

фонетическихсчётзапризнаковритмическихнаборарасширениеслужить

ихоптимизациидляпризнаковотбораметодовприменениехарактеристик,

многоязычныхнаподходапроверкатакжеакорпус,конкретныйподсостава

данных.
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